Le superconvergenze come modelli decisionali.

Srvarvisss: | c Superconvergenze e le
ClaSSI d| modello previsionale

Superizony

Alla funzione si accede dalla sezione "Previsione" e cliccando sulla icona

Nota importante: prendete l'abitudine ad avvicinare il mouse alla funzione,
icona, pulsante, colonna che vi interessa perche vi apparira una spiegazione
breve della medesima.

Questa routine implementata in Grid 90 consente di individuare convergenze fra formule
algoritmiche, unavolta che le stesse siano state dapprima trasformate in valori numerici e

di individuare modelli previsionali applicati ad una
serie omogenea di accadimenti spia.

Abbiansi due algoritmi tipo 1° di Ba x 34 e 2° di Ve - figura 1° Ba, la funzione delle
Superconvergenze trasforma dapprima questi algoritmi nel relativo valore numerico
(Numeri giocabili) e poi verifica se tali due numeri siano eguali E QUINDI
CONVERGENTI e se presentano altre forme di legame legate al Punto G, alla % mediadi
coperture.

La SU pe rConve Fgenza hasignificato esclusivamente per gli algoritmi utilizzati come
ambate, cioé per singoli algoritmi essendo alquanto improbabile intercettare convergenze di
ambi.

e Lot

In questa sezione riscontriamo la presenza di routine inerenti 1l punto
G e le classi dei modelli previsionali .

Il Punto G esprime un rapporto tra frequenze normalizzate ed identifica 1l rapporto tra
frequenze di natura diversa, effettive e teoriche, il cui valore quanto piu e
alto tanto piu ci indichera la probabile sortita del numero interessato.
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

LJ Il punto G é una sintesi delle frequenze che agevola il nostro processo di scelta, indicandoci il
grado di maturazione di un numero e spesso avvalora la bonta di scelta del numero che abbia un alto
indice se confrontato ad analisi condotte con altri strumenti di Grid 90 . Il punto G e uno strumento
convergenziale che attribuisce alle scelte un valore aggiunto,che migliora la logica delle previsioni e
ci fa avvicinare spessissimo alla individuazione dell'esatto capogioco: indovinando I'ambata sara piu
semplice la costruzione degli ambi,delle terzine e delle combinazioni superiori.

iJ Le classi dei modelli previsionali rappresentano una nuova frontiera applicativa per il mondo del
lotto. Ogni classe previsionale rappresenta un modello contraddistinto da un identificativo,
denominato ID. Della classe del modello fanno parte diverse variabili e ciascuna variabile ha un
precipuo peso che confrontato con quelli delle altre variabili & in grado di intercettare un mix perfetto,
un modello predittivo di straordinaria efficacia.

Dopo la breve premessa, vediamo di chiarire l'utilizzo di questa sezione
facendo riferimento ad un esempio applicativo.

In primis, accederemo alla sezione previsione e qui elaboreremo un metodo
spia qualunque

a

<) CONSIDERAZIONE IMPORTANTE: la sezione che ci
accingiamo a spiegare riguarda le funzioni di scelta del capogioco/i
CIOE' DEGLI ALGORITMI CHE SI VISUALIZZANO IN GRIGLIA
VIOLA. Converra che scegliate come tipo di elaborazione,

PRIORITARIAMENTE:

OneStep Ruote

One Step ricorsiva l ruota

One step ricorsiva 2 ruote

One step ricorsiva ruote di rilevamento

Nulla toglie che possiate elaborare una spia in base al tipo di elaborazione
AutoFull, ben comprendendo che questo tipo di analisi € di ordine automatico
che addiviene al calcolo di algoritmo per ambata coevemente agli abbinamenti
che vengono posizionati in griglia viola.

Con il tipo di elaborazione definito AutoFull potremo fare un passo in avanti
incredibilmente importante: eliminando dalla griglia viola gli algoritmi inerenti i
capogiochiavremo modo di valutare modelli previsionali inerenti i soli numeri
di abbinamento.

Ad ogni buon conto, sebbene I'analisi tramite 1 modelli nasce
precipuamente per la individuazione del capogioco, una volta compiuta
I'analisi sugli stessi potremmo ben passare alla disanima accurata dei
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soli abbinamenti.

Ipotizzando di aver isolato il capogioco/i, analizzeremo i relativi
abbinamenti valutando, PUR ESSI, in base al medesimo, o diverso,
modello previsionale.

Per accedere alla sezione del punto G e dei modelli previsionali,

SuperCany

cliccheremo sulla icona; .

Siamo nella sezione interessata. Qui la prima operazione semplice da

6 Elakora
compiere riguardera il click sul pulsante "Elabora”, j

Otterremo una serie di dati di estremo interesse: ma vediamo lo screenshot.
c¢cceceCcCcCQCcCcCccecececcCcCCCQCNCCICCOCCTTDRTOTCE

_. SupeConveigence algommiche

LItima data decodifica; sabato 30 gen 2010
Casi totali esaminati; 5 e S
B Cop%max  Comwergerme  Cop s meda Punlo & Com % fissa [ iazse win | e |

Elementi da elaborare: | 40 m| W ][ e 1w ][ % [ @ ]

Faltore G:I L. : | [ = [ s ] |

_| 100 | 5 ] [ 10 | 300 | 188 |
@ | Attivate @ 5 W = [ = ]
Mum | CopMax | Corv | wmedacop | Punod | MG sigmisi | Fesew | Fucte | Spogie |  Classe ~
Our g% 3 19,39% 180 smam £0,00 % B [ 178
O+ Hpw 2 70,00 % 0,50 131 43 40,00 % BA [ 106
O« % 2 T0,00 % 120 32344 40,00 % B 0 175
Oez 0,00 % 1 80,00 % 1,00 ) a0 00 = B i} 178
m BOM0% 2 0,00 % 03 EEE 40,00 % B 0 106
Oes B0 1 #0,00 % 120 1 40,00 % BA i 178
DH E0 00 % 1 60,00 % 150 a7 40,00 % BA 1] 175
Oi4 g% 1 £0,00 % 120 |12 20,00 % B 0 ]
DH’ 50 00 % 2 150,00 % Q. 15103 000 = b (1] B2
O EOo0% 1 50,00 % 120 19 40,00 % B& 1] 179
mE] BOM0% 2 £0,00 % 050 10,155 20,00% B i a2
D?E B0 00 % 1 50,00 % 1,2 197 4000 % BA (1] 175
Oz % 9 50,00 % 0,80 13 0.00 % & i 1
D31 E0 00 % 1 60,00 % 1,10 F 40 00 & BA (1] 173
O OO0 1 50,00 % 1,40 13 £0.00 % BA o 179
Mar P 5 i1 [ : [ [ A i it b
Q) Elsbora x\; Algoeiind Spogiio dettagialo

Spieghiamo l'uso dei diversi pulsanti e icone:
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Spiegazione dei singoli pulsanti di questa schermata

Ultima data decodifica: sabato 30 gen 2010 = Questa é la data di ultimo calcolo
CESi tﬂtall esaminﬂti: 5 —Quesﬁ SO0 g]l eventi Spiﬂ esaminati
Elementi da elaborare: l 40 —11e5t0 & il NuMero degli algoritmi scelti nella

Fattore G- ,I 180 Y—— ()ueste sono le estrazioni di calcolo del punto

Il Punto G esprime il rapporto tra frequenze effettive e teoriche.Solitamente quanto piu é alto il valore tanto piu
dell'ambata corrispondente.Il punto G migliora la logica delle previsioni e tale valore solitamente riguarda le ult
Potremo anche modificare scrivende in vece di 180,150,0ppure go ,oppure un altro valore a nostra scelta: hastera«

= Dopo aver selezionato,cioe checkato le Cliccando su questa icona elaboreren
—— caselline in corrispondenza della colonna Elabora  soprarappresentata
_ri'-”'“_J_ numero,potremo salvare i relativi algoritmi

E]as cliccando sulla icona

E]ﬂl Dopo aver selezionato una riga della
[ 2o Per deselezionare gli algoritmi le-8 seconda ete., cliccando sulla icona ai
78 useremo.invece,la icona J@” Algoritmi - tutti gli algoritmi che restituiscono,
e come valore il "numero” che trovate

Fer esempio,potremo conoscere gli alg
1'8s.0ppure il 33.Cliccheremo sulla riz
33 e poi sulla icona a fianco e visualiz
che forniscono 85 o 33 come valore.

Notiamo come la griglia sia composta da diverse colonne:

Num | CopMax | Cony | % media cop
PunteG | NG algeritmici Fiszo % | Runte Dopo aver %elle‘zmnam nha l‘ligfl d
Q _ : griglia,verificheremo gli esiti de
Spogio | Classe Spoglic dettaglate pnumero successivi alla data di fi
N.E. Facendo click su ciascuna colonna otterremo E' evidente che se la data di fine
I'ordinamento dei dati della colonna,in maniera archivio,lo spoglio sarebbe vuote
decrescente ’ rintraccerebberc estrazioni ulte

I S—
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Notiamo come la griglia sia composta da diverse colonne:

Num | Cop Max Cony | % media cop
PuntoG | NG algoritmici Fizzo % | Birike
Spoglio ] Clazzs

MN.BE. Facendo click su ciascuna colonna otterremo
l'ordinamento dei dati della colonna.in maniera
decrescente,dal piu piccolo al pit grande.

wum | Lacolonna Numero accoglie i valori numerici degli
algoritmi,cioe il numero ottenuto calcolando gli algoritmi

Cop Max | % del Rapporto fra casi coperti e casi totali

TP Numero degli algoritmi che generanoc lo stesso valore.Per esempio 1'85 viene
generato da 7 algoritmi diversi e quindi il valore Conv=a~

% mediacop  La media % delle coperture si ottiene sommando i casi positivi di ciascun
singolo algoritmo che genera quel numero e si divide tutto per Numero dei
casi totali moltiplicato le convergenze.

PintoG | Il punto G esprime il rapporto trale frequenze effettive e teoriche di quel
"numero" considerando le ultime 180 estrazioni.Il punto G potra essere
calcolato anche considerando un numero diverso di estrazioni: bastera
digitarlo nell'apposita casella.

NG algoritmici Tale colonna accoglie l'identificativo degli algoritmi che generano il numero
che trovate nella prima colonna

Fizzo% |  Questa colonna,estremamente importante, ci indica la percentuale di copertura dei
diversi numeri che troviame nella prima colonna..

| Ruote Questa colonna ci indica la ruota di gioco

spogie |  Questa colonna ci indica se quel numero abbia avuto esito.Ovviamente essa viene
valorizzata quando ci sono ulteriori estrazioni in archivio,successive a quella di fine
ricerca ove sia dato rintracciare esiti.Ad esempio: se avessimo imposto come data di
fine ricerca il 2 dicembre 2008,questa casella avrebbe accol to gli esiti forniti
indicande o ( nessun esito).1 un esito positive.2 due esiti positivi nei colpi di gioco ete.

La classe,cioé I'ultima colonna .é un valore di sintesi che raggruppa quegli algoritmi
omogenei che rispettinoe stessi parametri di classe 1,0 classe 2 o classe 3.

Ogni classe,quindi la classe 176.1a classe 28 etc, rappresenta un modello previsionale che
potremo utilizzare anche per le future necessita quando avremo verificato la sua validita

se applicato a diversi eventi spia.
Le classi possibili sono 243 e ciascuna classe é composta da 5 parametri e cioé:copertura
%max,copertura® media,convergenze punto G,copertura % fisso.

Ovviamente,medificando i valori all'interno della griglia "Parametri di classe del modello

previsionale"otterremo altre 243 Classi o0 modelli previsionali e cosi di seguito.

Questi sono i parametri
componenti il modello previsionale

Convergenze

dh [ Copoe max

Cop.% media Punto & -t figzo




Le superconvergenze come modelli decisionali.

%M’&I1uu||5||1uu||3uu||1uu
Attivato [ SI ¥ sl W sl W sl ¥ s

Se ci accorgiamo che fissato un modello su diversi eventi spia la classe 176
rende bene,allora quando dovessi vedere nel modello una classe 176 disponibile
non ancora sortita ben si potrebbe metterla in gioco.

Quindi si va alla ricerca del numero di classe, pinttosto che dei vari singoli
eventi spia perché quel numero di classe identifica un MODELLO previsionale
ottimale.

La griglia dei "Parametri di classe del modello previsionale” & modificabile da parte dell'utente:
hasta scrivere al posto del numero che appare di default,unoc a propria scelta.5i potra anche
decidere se una parametro debba o non debba far parte del modello previsionale,attivando o
disattivando le caselline ( check box) ¥ sl v sl v s v s v 5l

* L]

Riepilogo
Ciascuna classe,ultima colonna della griglia,é composta da 5 parametri e ciascuna classe &
contraddistinta da un numero (176,28 ect).Poniamo la ipotesi che facendo dei test per verificare il
funzionamento delle diverse spie (sceglieremo come data di fine archivio una antecendente di 8.9.10
estrazioni rispetto alla data della estrazione ultima in archivie) ¢i accorgiamo che la classe
176, 0ppure la classe 28 abbia sempre fornito esiti,come prima azione provvederemo a salvare i
parametri generatori di questa classe( il modello previsionale) cliccando sulla icona "floppy-disk”
Poi,considerando un caso spia in corso nell'ultima estrazione in archivio,provvederemo a richiamare
il modello previsionale usando la icona
e successivamente elaboreremeo.
Una volta effettuata la elaborazione rinracceremoe nell'ultima colonna la classe 176 e verificheremo
in corrispondenza di essa il controvalore numerico (colonna "numero",la prima della griglia).Esso
avra ottime probabilita di sortita.

Riprendiamo la spiegazione PRATICA delle Superconvergenze utilizzando
una immagine interessante
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cccceccccccccecccccecccrcrccrrcfre o

_ Grid30 vess 1-0-R0 "™ Oggi 03 feb 2010 "
o Estraponi  Seqpone Spie  Peeveion Uty Servioo'WebTek Finesta Guida  Infoimacioni -
Tecmica correnta;

OEimizIn  Abkinamant MultiTek SupsCony ko Warkers

-.} Drata inizio ricerca Conconi  Datafresicerca ~
il [tainsinooe | [swmizo0 x| @ ' Iﬁ@ ;,- J
- el - Sy
K; Eoki di gioca Flichiama pacchety = — - =
9 3 "
echini theiv sarp] (}J I:I i: :-II:“I'
= A-edhum
RIMITE M GIOCD  &-Deep
o e e
Rt Pl e e e (&
™ Ceterminan [1 2345] NG e | Favorevol | casi | Prewisicre | Ruste | D..| =~
W e e [v [& E 5 1%BA 5. 0,00 % 4 ar BA 1
LEL 204 81, 20,00 % 4 45 Ba 1
ipi Casi esaminati; 5 E 233 "B, 453 50,00 % 4 B2 B i q
.;'qr 253 ¥FBA+TA. 20,00 % 4 -] Ba 1 -
Parametri di elaborazione
2
) G| e O zs  7oa+0. 80,00 % 4 ar B 1
==== g O a3 a%a.ss. 0,00 % 4 & Ba 1 &
[oresiep it = O w 1sanz. £0,00 % 3 14 Ba 1
| (j - foerte O 45  i|ais. 20,00 % 3 17 BA 1 ¥
: O 1 1saw. 0,00 % 3 ] B 1
= O = 1\am. 60,00 % 3 # B
" O 35 1'Ba+3s. 50,00 % 3 ar B 1
Frreit O 435 17883, 60,00 % 3 45 ey 1 v
: [
Equtriz e
s _  SupeiConveigence algommiche
e 2P Ultima data decodifica: sabato 30 gen 2010
. Parametn di classe del modsllo previsionals
B Casi totali esaminati: 5
m“ M B Copmax  Cowergerze  Cop S meda Punio & Cop % fizsg [ ctazse win | e8|
Gesticns Tak
i . 40
i Elementi da elaborare: ml 30 | | ' | | " | | T | | 'Y |
et Fattare G: | 180 EEsE | : | = I |
Y i _l 100 I 5 ] [ 100 I 300 I 1 ]
B Aftivale [ S = | ¥ sl [w =l 51
E“' Hum | CopMax | Cor | Smedacop | Punlo® | WG slgoeitsic | Fesosm | Feucts | zpogie | Classs -
Oer 00 % 3 T35 % 1,60 &0 55 000 5 B 1] 175
O Mo 2 0,00 % 0,30 131 43 40,00 % TS o 106
O« 00 % 2 000 % 1,20 I3 40,000 % Bua, o 175
Oez M 1 10,00 % 100 203 40,00 % na il 178
mf Mm% 2 0,00 % 0,50 o) 40,00 % e 0 106
(m [F &0 00 % 1 000 % 1,20 178 A0,00 Bua, 1] 178
DH B0 00 e 1 80,00 % 150 a7 40,00 = BA o 179
O 50 0 % 1 5000 % 1,20 12 20,00 % BaA 1] =]
Oar s 2 50,00 % 8,7 15,108 0,00 % Ba i =r)
O 000 % 1 50,00 % 1,20 19 40,00 % Ba 1} 179
2 i 10as .00 = ]
Eive || R nell = ae SR -
. o7 % 17
Oz 0 00 % 1 5000 % 0,30 1 0,00 % Ba 1] a5
Oz ] L 53,00 % 1,10 23 40,00 % BA o 175
m EE B0 0 % 1 B0J00 % 1,40 119 60,00 % Ba, o 1789
M (sl sE A ioh i A_ah L 4 0 s i 1T s
@ &
 Hum | e‘r Elakecrn \“5& Algoetin ¢ Spogha dettagiato
Oer
O e
O«

Noterete come gli algoritmi della griglia viola siano stati trasformati nei
relativi controvalori, in gergo le previsioni. Di ciascuna previsione, ma
indirettamente di ciascun algoritmo, la funzione delle Superconvergenze
traccia parametri interessantissimi ciascuno dei quali e accolto nella
relativa colonna. Il parametro che subito balza all'occhio e quello delle
convergenze. Posizionato in cima troviamo il numero 7 per il quale ci sono
3 algoritmi diversi che conducono a tale numero: percio le Conv ( le
Convergenze) sono pari a 3. Se qualcuno chiedesse: ma come faccio a
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sapere quali sono quali algoritmi che conducono tutti e 3 al risultato sette?
Semplice. Selezioniamo la riga inerente il Num (Numero) 7, poi clicchiamo
sulla icona Algoritmi:

_ | SuperConvergenze algoritmiche

Ultima data decodifica: sabato 30 gen 2010
Parametri d clesse del modelo previsionale

34 G Cop%mex Converpenze  Cop % media Purito G Cop % fisgo !Cmu | v [ e

Elementi da elaborare: 40 Classe1 | - | T\[T‘La colonna Classe wviene
identificata da un

Casi totali esaminati: 5

I | | |
) 4 L T8 2 45 95 T Numeroc & a Cciascun
Fattore G: 180 — | | : } : 1 I I ™ I I ]nurreru corrispondono dedi
! parametri come esposti
% & amtivats [ SI W 51 iglia a lato

Rty Cop Mai Cm‘: Purtel | NG algortmici an'% Fuate I Spogio

B0 00 %

]

Oass 131 43 4000 % B8 0 106
O 710,00 % 1,20 2344 40,00 % B, i 175 .
Os= 80 1,00 233 4 4000 % B8 0 178
Oss 80,00 2 080  258ps [ Mgowiml comvargent ] 106
Oesz 60,00 % 1 £0,00 % 1 | o7 0 179
D:{Cupe@lﬂrﬂmax come Singola EEDIETDZ 4 casi‘sql.i.5| |ﬂ || ne | Al | g 1;:

:llvvicinandn il mouse a ciascuna % . i 1°DA +05.
O’ i 15,168 268 BN +E5. o 2
D:"ﬂl Cop.max { Copertura massima) 19 o B +03.. o 178
CJzsotterremo il messaggio che ci 110,195 | Sono gli algoritmi che 0 92
D?ﬁ'iII.ﬂiEEI i casi coperti L conducono al risultato 7 n e
0273211 'a1goritmo. 113 0 95
Oxn 29 o 178
On  sw0ns 1 80,00 % 1400 119 || 0 178
Ml E71 o &N A A_Af 38 49 A8 b
Ciascuna colonna & ordinabile in senso s
decrescente: basta fare click sullai P Adgaremi Q Spoglo dettagisto
intestazione relativa. Esempio: | pgn,

% media cop

Qualora wvolessimo zalvare degli algoritmi della tabella, dapprima dovremo selezionarli, cioeé checkare
1e caselle della casella Num (Humero) e poli cliccare sulla icona a forma di floppy disk n

li algoritmi werranno salwvati come file alg.
’5 Tramite gquesta icona deselezioneremo tutti gli algoritmi dapprima selezionati

Tramite guesta icona wverificheremmo gli esiti prodotti dagli algo selezionati.fe la
Q Spoglio dettagisto data di osservazione & 1'ultima in archivio ovviamente non otterremo gli esiti prodotti

In rilievo :

» Nella colonna "Cop.Max" troviamo la % di copertura casi (Nell esempio 80% = 4 casi
su 5)

« Nella colonna "Conv" troviamo il numero delle convergenze

» Nella colonna "% Media Cop" troviamo troviamo la % media di copertura degli
algo

- Nella colonna "Punto G" troviamo il relativo controvalore

+ Nella colonna "NG algoritmici” troviamo l'identificativo numerico dell'algoritmo
+ Nella colonna "Fisso %" troviamo la % di copertura se avessimo giocato il
numero fisso anziché l'algoritmo

+ Nella colonna "Ruote™ troviamo il compartimento di gioco

« Nella colonna "Spoglio" troviamo l'esito sortito in riferimento a quell'algoritmo
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« Nella colonna "Classe" troviamo l'identificativo della classe

Un esempio di utilizzo operativo delle classi del
modello Previsionale

Le classi dei modelli previsionali vengono applicate con riferimento agli
algoritmi presenti nella griglia gialla e quindi c'e’ un legame tra classe e
risultati presenti nella tabella.

Il modello previsionale ci aiuta a scegliere quale numero/i giocare tra
quelli presenti in lista e tale scelta avviene rispettando i pesi attribuiti alle
classi-variabili.

Ricordiamoci che la scelta del capogioco e una attivita delicata che esige
una valutazione attenta e congrua e avvalorata da una serie di indagini
quanto piu profonde: e qui siete nel posto giusto, nel punto focale e nodale
che vi traccera il sentiero che conduce a fausti lidi.
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O B0,00 % 1 50,00 % 1,20 19 40,00 % Aa i} 175
Elemen | |02  fmx 2 £0,00 % 060 tiDfes mp0% Ba o @
DE‘F B0 00 e 1 50,00 % 1,20 127 40,00 =% BA [x] 175
Oz 0 00 % 1 5000 % 0,30 1 0,00 % Ba 1] a5
O EOp% 1 50,00 % 1,10 25 40,00 % e o 175
m EE B0 0 % 1 B0J00 % 1,40 119 60,00 % Ba, o 1789
M (sl sE A ioh i A_ah L 4 0 s i 1T s
@ &
D]‘— i _) Elsborn Algoritni Spogiio dethagialo
B
O e
O«

Dall'esempio sopra evidenziato abbiamo a disposizione una serie di dati
riferiti all'ultima estrazione in archivio e cioe 30 gennaio 2010 , data alla
quale si e verificato I'evento spia.

Infatti, nella sezione Previsione riscontriamo come data di fine ricerca il 30
gennaio 2010.

Grid 90 ci fornisce indicazioni utili per scegliere il modello previsionale

sulla base dell'ultimo caso spia esaminato. || modello strutturato in
questo modo consente di puntare l'attenzione
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precipuamente sui dati statistici dell'ultimo caso
esaminato.

Qualora volessimo INDIVIDUARE un modello
previsionale ottenuto facendo I'esame non su un singolo
caso spia, ma su una serie di accadimenti spia omogenel
potremmo agire nel modo seguente:

\f?-’ “La prima operazione consiste nella generazione di sub eventi spia.
Per generare i sub eventi spia abbiamo bisogno di un evento spia master,
cioe generale. Creiamo e catturiamo un evento spia nell'apposita sezione
(sezione Spie dal menu laterale) basato sulla seconda estrazione del mese.
Dopo aver generato l'evento spia master rechiamoci nel menu utility e
scegliamo la voce: "generatore di sotto eventi spia". Provvediamo a

richiamare I'evento spia master e poi a generare i sub eventi.
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Impostazioni generali

Impostazioni sui metodi di catiura delle spie

Datainzioricerca  Concorsi Data fine ricerca l;D - Parametri df cortocircuitazions everto sxin MASTER 15"?"'5“'32';’]”:"8";' =
O -] [ 71 [oanzeo0 ] S H [] Cadarzn ™ At smmetrict @ | |\ o0 10 42 49 06 78
o del 40202010 i wltima del o 0) [~ Decine [~ Mumeri primi v
conG. & ultimo disl mese (MO ™ Figurs ™ Humeridi Fibonacsl 6384 1961 24 70 39
~ CORTOCIRCUITAZIONE - giovedi 04 febbraio 2010 [ Gemeli ™ Mumeriperi 2304 B2 53 76 56 05
- [~ wertiil [T Mumeri disperi 0B 53 50 28 B1 [2 45
R] 5 [ CortroFigure [ Fascia1-30 et s
“:B.ﬁ [~ * Cinguine pertag. [ Fascia 31-60
\35 [ &mbi cinemesrai [~ Foscinf1-90
[ a&mbidam. decing [ Humeri ugusal
Cﬂ gﬁfﬂ RI i? < &; l[j :n':-,h mnmm [T Persorelizzeis b Pk et 4%
= [~ * Gusrtine radical Mum rezidul global: 55
FIRENZE @ g 78 ) smiosmpmmatr @
! [ Warice inversa
g‘EWWﬁ @? j ? (%1 | duse numer in cortatto devono essere dvers Tra loro Dizegna
; a I E I Condizioni da verin
MILANO @24 9) (2 (E? @0 [ Twcoga fito [ Fisuteto | Pmin | Pmax | luovo
7 1 07 [Estraz. Meansike] 02 ' Modifica
_‘Nﬁ ] ?5 3 (2? j _ 5? = |2z 12Uk ANDIOR] 1 1 1
: Beset
Q}ﬁLEMD 05 E 59 ‘ Scagi una bpolagia di filo P hin P Iac:
f12 Lirk AND/OR] EIRE |1 -]
ROMA 39 81 59) (24 @ = I
3 Elabora
TORINO gz:s ®3 @0
41 5 n b | come | Dstsceicols | otRes | Mumer residui | ~
"'/‘ ZI <84 (31 <8 1 (ﬂ 1 BOO7 0301 72008 42 5B 11T41ZET 0414658, -
ENE 2 8021 0SM2009 44 2712154868280378420,. »
ﬁ xP 4o 3 E033 05022009 46 4D1E117S47040938437..
4 BME  DADAZO00 45 04118572678880 32681
5 BI58 0S0SA0E 4 12T TE 4 487054 47 140, v
NAZIONALE (J @ -79 @ | T

Spie catturate totali: 14

Siamo nel menu utility e qui scegliamo la voce ""generatore di sotto eventi
spia. Carichiamo l|'evento spia master catturato e elaboriamo 1 10 sub

eventi.
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bl aEE]

=
‘-:}' Importa evento spia master (*.pog)
- : Caszi =pia corteruti: 14

-

Suddividi in softo eventi spia da: 10

casi cadauno

E' pozsikbile oftenere max la generazione di file: 5

Elabora

Dapprima importeremo 1'evento spia master

che contiene 14 casi.
‘j‘>,
S

Tale evento spia lo suddivideremo in
gruppi da 10 ca=si spia.

Otteniamo 5 gruppi ciascuno contenente 10
casi =spia shifatati di una estrazione

E' pozsibile oftenere max la generazione di file: 5

Poi clicchiamo su f
‘ Elabora

[Iperazione conclusa

i Sono stati creati B sub eventi zpia.
\\4) Ez2i sona gtat zalvahi col zuffizen ‘sub’ nella stezza directory del file zorgente:
C:ADocurments and Settingz'\Muname'DezkiophGnd904 T echichet 1 dcazizpia. pog

La formula per sapere il gruppo contenente il numero di file da noi scelto é:
numero file = Numero casi spia master - TuoiCasispia +1

Nell'esempio: 14 casi spia master - 10(miei casi spia) +1=5

Ciascun gruppo dei 5 creati conterra 10 eventi spia shiftati di 1 all'indietro.

Shiftati significa spostati .

Se 10 ho venti casi spia master numerati dal 20 a 1 allora il primo blocco da

10 sara dal 20 al 11;
Il secondo dal 19 al 10;
il terzo dal 18 al 9

e cosi via, fino ad arrivare a quello dal 10 al 1 che sara l'ultimo file
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possibile.
Creati i file, saranno 5 file-gruppo, ciascuno contenente 10 casi spia, che si
posizionerrano nella cartella tecniche, iniziamo la procedura:

1) rechiamoci nella sezione Previsione e qui richiamiamo il file spia
master, ma possiamo anche richiamare il file sub evento 1, cioe il 1° gruppo
derivante dalla spia master. Scegliamo come tipo di elaborazione

obbligatoriamente OneStep ruote, elaboriamo e dirigiamoci nel
compendio statistico. Qui salviamo la tecnica con un nome ricordevole.

2)andiamo di nuovo nella sezione Previsione e qui richiamiamo il nostro
sub evento spia n. 5. Scegliamo come tipo di elaborazione Richiama una
tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1. Elaboriamo e
iImmediatamente dopo rechiamoci nella sezione Superconvergenze. Qui
clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello ( Salva Modello esiti
positivi). Attenzione il nome che attribuiremo in questa prima fase sara il
medesimo assegnato negli step successivi;

3)andiamo di nuovo nella sezione Previsione e qui richiamiamo il nostro
sub evento spia n. 4. Scegliamo come tipo di elaborazione Richiama una
tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1. Elaboriamo e
iImmediatamente dopo rechiamoci nella sezione Superconvergenze. Qui
clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello ( Salva Modello esiti
positivi). Useremo lo stesso nome attribuito nella fase precedente;

4)andiamo di nuovo nella sezione Previsione e qui richiamiamo il nostro
sub evento spia n. 3. Scegliamo come tipo di elaborazione Richiama una
tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1. Elaboriamo e
iImmediatamente dopo rechiamoci nella sezione Superconvergenze. Qui
clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello ( Salva Modello esiti
positivi). Useremo lo stesso nome attribuito nella fase precedente;

5)andiamo di nuovo nella sezione Previsione e qui richiamiamo il nostro
sub evento spia n. 2. Scegliamo come tipo di elaborazione Richiama una
tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1. Elaboriamo e
Immediatamente dopo rechiamoci nella sezione Superconvergenze. Qui
clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello ( Salva Modello esiti
positivi). Useremo lo stesso nome attribuito nella fase precedente;
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6)andiamo di nuovo nella sezione Previsione. Qui non richiameremo il sub
evento spia n. 1, in quanto avente un caso in corso, quanto di nuovo
I'evento Spia master. Scegliamo come tipo di elaborazione Richiama una
tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1. Elaboriamo e
Immediatamente dopo rechiamoci nella sezione Superconvergenze. Qui di
nuovo elaboro e poi e faccio RICHIAMA MODELLO salvato esiti.

A questo punto ordino la colonna della griglia Superconvergenze cliccando
sulla intestazione "Cop. max", cioe massime coperture e verifico le
relazioni di vicinanza tra 1 valori presenti nella griglia delle
Superconvergenze e 1 valori della griglia Report del modello esiti
progressivi.

Le correlazioni riscontrabili fra la griglia delle Superconvergenze e la
griglia Report del modello esiti progressivi sono molte e su di esse
dovrebbe basarsi la scelta del numero da giocare.

r?.
74 Applicazioni ed evoluzioni del modello
previsionale
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adauno

Dperazione concluza

Sono stati creatl & sub eventi zpia.
\!:) E =2 sono stati galvati col suffizeo 'sub’ nella stesza directary del file zorgente:;
C:ADocuments and SettingssMynamesD eskiophGridI05 T ecniche™1 4cazizpia. pog

Généfézioﬂé di 5 grﬁppi dé
10 casi spia cadauno
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—Tecnica corrente;

Drata inizio ricerca Data fine rice

Infa Cttimizza Abbinamerti ALt

ca

Concorsi

0310112009
Colpi di gioco

bl

~RUOTE D GIOCO -

=
Richiama pacchetto
zpia [*.pos)

[or0zi2010

TR i v o M

<€

" A-Fast
i+ A-Medium
i A-Deep

o BEER FEAST RIS GES] Rl FHE
IR R o [ (wE [ [Nz
— Disterminato [1 2345]

e | Algoritmi
Clicchiamo su

Casi esaminati: 14

Richiama pacchetto
zpia [".l:u:s]. r\'-

Selezioniamo il caso

~Parametri di elaborazione
Elaborazione

]IDneStep ructe

Spia Master
cegliamo OneStep Ruote
...elaboriamo

Cerca ir: | =3 Tecniche LJ = |‘j€ EH-
. )ALGOR #] 24ca.pcg
L\b I AutoPCS ﬂ 32w pog i
D':'C'Jl'ﬂe_ﬂ'ii I prova ﬂ A0 nelle prime 3 posiziani zu abri.pog
JEEE ﬂ Bzalo.pog ﬂ al.pcg
[‘:‘ ' ﬂ Frezidui.pog i] ambi zimmetrici.pog
- 3 12ban.pcg 3 ancor.pocg
Diesktop 2] 13casipeg ] AREA 44 45 peg
. B 14cazispia.pzg ﬂ bres.pog
‘-j ﬂ 14caszispia_Sub_1.pcg ﬂ buer. pog
Documerti EI 1 4cas?sn?a_5ul:u_2.nu:u :il cgsus.ncn
EI 14cazizpia_Sub_3.pog ﬂ cingue. pog
. ﬂ 14cazizpia_Sub_4.pog
g’ ﬂ 14czazizpia_Sub_B.peog
Rizorze del < |
conmputer —
Q MHame file: |1 dcazizpia. pog |+ i ‘
Risorse direte  Tipo file: JF'aI:n:hettn casi spia [*.peg] _vJ Annulla

I Anriin ol lakhrs
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-Tecnica correnta:

Data mizio ticerca Concois Data hne nceica

[osmizo0e =] [ 770 | [oa2r2010 ;]‘
Colpi i gioco

s R Y O

e L N G s i

2 ambate [Nente T v

wiosios w =]
- Detarminato [12345] - | B
FirrFeF >V eys I*-"_IE [
El
Casi esaminati: 14 -
~ Parametri di elaborazione ==
Elaborazions .
.l
1
[
=)
i

some% [0 ¥ nsenzl' =]
Ructa d rilev. |m :I" Murn of abb. |4 :I"'

Fiktri opzionah disabiltat

Amgplificaton della mazza numerica

I I™ Diam. r ; ]
HiE -S| Ad elaborazione

[ Somes [oswan Fs® ||l yltimata click su wmm

Congidersa |a lunghetta derbaante per la sorle d;

Elaborazione terminatal [;g

Elabora é cmmm
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Compendio statistico

Selezions combirazion da porre in goco
WAWMBWCWDWEWFIGWHWIM)IWMERWLEFM
FranrolrCeplCorCRCsC T v vlrwlxlC Yyl 2z

R 4% B S

13

Salualeenics Coperlurs sbomslics  Retrospetliva B el C opertura: 1314 ... (92,86 %)
NGC | Deta calcolo ale|clofefrlelni |afn|L|m|n]olr|alr|s|t|u]v|w|x]|r]|z
1 D301 2009 b 4 X . :
e e X8 8X8X Clicchiamo su
3 o5m900s XOOXX X Attribuiamo
4 041042009 X X ;
5 05052009 YOX >r< nome € Pol sas

Salva con nome

Salvairc I 23 Tecniche ZI B ot B
ub C3ALGOR %] b als U %) tere.al
31 AutoPCS |#] bibiu. ab 2] firale abe
Documenti |7 prowa 2] bttt by ’ f |®] firatw
recen (%] 20.al #] chit.ak |#] freeeee ab
E (5] B5.alx & controliare abt /- 1] frei
- [2]123.ak ®] credo.abe Jf |] frikabe a2
Desktop  |[5) 2222221 ale %) defiab  J 2] gecs.alx
N (&) aahiih ak |=] dediritivvifrno. sl DEET
J i] accaak ﬂ detar] ¥ ﬂ Qooopon ak o
; ’ o |#] ahahahal 2l | /et |#] ao00og00r. sl
o (8] ahrus.ate & | dhci il *] giggna. alx Fi - Dec:[12345]
- | 2] ambatadeteminata abe # | eglaci.alk i] giuzho.alx EL - Dec:[12345]
g’ .ﬂundiummdn -ﬂfm.dn '-i];j:r.ubc EAL - Dec:[12345) =
Hisoree ool p J . Bh - Dec:[12345]
computern i E L - Dec:[12345]
T Hore He: |Tecni:alﬁde - —— ;.,‘,[ L Saiva | BA - Dec:[12345] a
Rissa direte  Savacome:  [Tecrica sommativa Gridd0 [ o] =

'”J’:@Andiamo di nuovo nella sezione Previsione e qui richiamiamo il
nostro sub evento spia n. 5.Se avessimo creato 10 gruppi, avremmo scelto il
file spia n.10.

Ope legis, utilizzeremo come tipo di elaborazione Richiama una tecnica
(*alx) e caricheremo il file tecnica salvato al punto 1.
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Tecnica cormente:
Data nizio icecs Concorgi  Data fine ricerca

[oao1rz008 = | 17C [uuu‘muw _I‘
Colpa di goeo
P R Y O

', ~"""4‘ ‘ﬁm
o 8s I~ lea 1 [F0 - GE r’m? .
l'm e e v I"lﬁ,l‘ ﬁ
— Dieterminsato [12345) =
FiIrF>*FpF aF s

Casi esaminati: 14

~Parametri di elabor
Elaborazianes

jonestep nuate

Le superconvergenze come modelli decisionali.

Infa

Oflimizza  Abbinament

[ i | T ——

[T R ——_ - _— )

odifichiamo tipo di elaborazione in
Richiama una tecnica(*alx) e scegliamo
il file tecnica salvato nello step
precedente.

Cercain | 3 Tecnic e

x| « @&t EBE-

@ ALGOER. ﬁﬂca.png
; CbukoP 25 #] 32w prg ' o .
Dmﬁ m‘?;:.!_m ;I :]r; peime 3 posiziont 2u abii.pog
|®) 7res d.qug |B] amti simmetici peg
e E:ﬁ*;z: J“é;'“m
= 14 casispia pog #| bres.pcg
L@ Elh msn@a_:i_;ncn ﬁ bust.pea
BRI A P O] b
B\ deasispia_Sub_d.peg ﬂmrm'.pcg
9 R e 5] decina2peg
Rizorse del [ [ sl | g
Nome Ha: [14casispia_Sub_5.pcg | l  Apr | [:3
Risotse direte  Tipo ik | Pacchatio casi soia ".peg) <] Aeeuls |
Elaboriamo e immediatamente dopo rechiamoci nella sezione

Superconvergenze. Qui clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello
(Salva Modello esiti positivi). Attenzione il nome che attribuiremo in
guesta prima fase sara il medesimo assegnato negli step successivi:
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- SuperiConvergenze algontmache

Ultima data decodifica: sabato 03 ott 2009

—Parametri di ciasse del modelo previsionsle
Casi totali esaminati: 10

4 B cop®max  Conwergenze  Cop.% medis Punto G Cop % fizgo | Giasze [ win  [ee|
! IT 179 100,00 % 1
Elementi da elaborare: o | [ T ] W] | 7Ep0% 4
f— 85 BEET % 3
m 4 45 295 T 02 5000 % a0
Fattore G:I 180 | | = | | ) Wo0% 10
_| 100 [ s 100 w | [ ] D% | %
Ativato [ 50 [ 51 - - W si 129 7T 11
@ |
Mum | CopMsx |Conv | Gmedimcop | PunioG | MG sigortmic | Feso | Ruote | spoge | casse ”
O Wo0% 1 90,00 % T E 60,00 % BA 1 178
Os BO00% 1 60,00 % a4 50,00 % B ] 108
D]’I 5000 % 1 BD)00 % 080 11 50,00 % BA a 108
Oss 0% 1 BO00 % 130 3 BA 1 178
Oz 7000% 4 70,00 % 130 8 B a 178
Oss O00% 1 70,00 % 0,90 [ B8, 0 109
m [ TM%s 1 70,00 % 110 z . LT 1 178
O BOpn® 4 60,00 % 1,40 5 Elaboriamo  esuws 1 1 178
Oz e 1 0,00 % 0,70 10 i am 1 85
Oz E000% 1 60,00 % 080 8 Salviamo modello 0 35
Osa oo £:0,00 % 0,80 g N—— 1 a5
D T2 B0 00 % 1 B0 0D % 100 12 30,00 % (=1 a B3
Qe 0% 1 60,00 % 080 7 40,00 % B ] 110
Oez DoD% 0 0,00 % 1,00 40,00 % \ 1 102
Mlas (el Y (il AN A AM £ Ol (=T [al A M3 v

al . @ 2

la il modello dei soli esili positiv L
i Richiamsa un modello e Elabora Algorkmi Spogho dettagliato

EF@Andlamo di nuovo nella sezione Previsione e qui richiamiamo il
nostro sub evento spia n. 4. Scegliamo come tipo di elaborazione Richiama
una tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1.

Page 21



Le superconvergenze come modelli decisionali.

e o Oftmizze  Abbinement  MubTek  SuperCanv | Equilbeio Markers

Drata irizio ricarca Concorsi Data fine ncerca

foaorzo0s - ||mmur;uua J‘

Colpi di poco

Iﬁ HE%TIDEHMW |:|

~ RUDTE M GIOCO
Fe RN (BT (G [CENT T
ICEr i e e e @
Determineto [12345] = | Asiaritmi | Favorevoi | Casi | Previsione | Ruate |D. | &
{F-lﬁrl'a'ﬁul?r Vi@ |O 1 18 80,00 % a 13 BA D
O 5 1\aws, 80,00 % & 85 B 0
Casl esaminati: 10 E 4 1BAS. S . s SEN
L 1 4BAE1. 0,00 % &8 0 (- TR
:;;L?:;:-—T di elaborazione O 2 zeasss. 70,00 % 7 B& BA 0
| - O &  z8awg. 70,00 % 7 5 B& 0
| [Richisma una tecrica (= alx) =] O @ oo 70,00 % 7 2 B 0
™ Nierte - O s 1easws. 80,00 % B 34 B D
2 Ambala | -~ 80,00 % = == A
0,00 % & 28 BAa O
Ceicain |5 Teeniche | = E rfE £0,00 % 6 24 B 0
I i =)= 60,00 % & 72 BAE 0w
' CJALGOR | 2capeg
Lé 3 wtoPTS |*] 32w.peg
Documenti | =3 prova |#] 50 nelle prme 3 posizon su abii.pcg
ressenki B Ssolopcg 3:—.1.@
@ B Fresicui.peg #| ambi smmeticipeg
— &1 2baripeg |#] ancarpeg
Deskiop  15)13casipeg %] AREA 44 45 peg
B 14casspiapeg ] bies.peg
;) 3 ldoasiapia_Sub_1.pog 3 buer.pcg
. . B|14causpia Sub_2peg B came peg
s 2] 14casspa_Sub_3pcg %] cinque.pcg
_Sub_4.peg # | contipeg
&)1 4casspia_Sub_5peg #| decinal peg
Resorse ded
computes < J .
' Mome File: [14casispia_Sub_d.pcg =| |
Rlierece ket Tio file: | Parchathn masi sria I neal -l

Elaboriamo e immediatamente dopo rechiamoci nella sezione
Superconvergenze. Qui clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello
( Salva Modello esiti positivi). Useremo lo stesso nome attribuito nella fase
precedente:

Page 22



Le superconvergenze come modelli decisionali.

SupeiConvergenze algoritmiche

Ultima data decodifica: giovedi 05 nov 2009

' Parametri di classa del modalo prendsionsie

Casi totali esaminati: 10

34 @ Cop®max  Convergenze  Cop.% madia Purtt G Cop % fizzo | Classe [ wn [er| =
, | 04 0000% 1
Elementi da elaborare: B 0 | [0 | [ » [ % | [ % | 1:; ~1£ng?:l: 3 L
Fattore G:| 180 ‘—I » || * [ = || w || » |i§ A EEE |
(] wo | [ s [ [ we [ [ 3w [[ w ]|, Wo0E 2%
@ﬂ “‘uﬁvm W = ¥ 51 ¥ sl W 51 b 5l 02 ET % an (et
[ Mum | Cop Max_ | Corv | ®medincop | Purdod | MG aigortmici | Fizsow | Ruate |_Spogio | Casss | ~
O 000% 1 2000 % 150 1 40,00 % B o 178 ]
Oos 8000% 1 8000 % 190 1 50,00 % B 1 &7
O go0% 1 B0,00 % 040 3 30,00 % - 0 94 u
Oar mons 1 70,00 % 1,0 g 50,00 % 1 178
Ose 70,00 % 1 70,00 % 120 3 50,00 % 1 176
Om 000% A1 70,00 % 0,70 2 . . ki 1 108
Oas mp0% 1 70,00 % 100 4 Clicchiamo su Elsbora a &7
Oor BOJ0% 1 60,00 % 140 8 2 179
O BOp0% 1 50,00 % 1200 13 ) . 2 178
Os  eopo% 1 60,00 % 050 10 _ePoli salviamo modello 0 %
Ors BO00% 1 60,00 % 070 ; 1 95
Clot  sopm0% 1 50,00 % » .» usando lo stesso nome 4 =
Qa2 sopo% 1 5000 % w7 di salvataggio del . 1 179
| 0,00 % om0 | [ L0 | |
m[E opis 0 0 % 120 rimo modello 1 102 .
Mas ry r s 0 n e o a nn ) n ann M|
& i modelo dei sof esili positivi . @ . Q
Seiva modello esiti posiivd Richimma un modello esii Spogio deftagisto

" SuperConvergenze algomtmiche

Liitima data decodifica: giovedi 05 nov 2002
Parametri di classe del modelo previsionale

Casi totali esaminati: 10
# B conmex  Convergenze Cop¥meda  Puntod  Copfieso |Oesse | Wi [ PR| A
13 Wy 100,00 % 1
Elementi da elaborare: . w | [ 0 | [ » [ ® | [ % | 1:; 15?;:.: : :
FattoreG;[ 180 WM n ][ 2 |[ & ][ = ][ » [jm  weex o
EEEEE | w0 5 | 100 300 100 = IO -

r@ =] Atthvate [ SI W 51 sl [ =] w2 3BET % 30 b
Num | CopMax |Cow | % mediscop | PurtoG | NG sigorfmici | Fisso |  Ruste | spogic | classe | -
O sopos 1 m.uw 150 1 40,00 % BA D 178
Oes anoo% 1 ) ) . Py 1 &7 e
Oz 80,00 % 1 Salva con nome 1] =13
O TOO00% 1 . - " 1 178
O T Salvain |3 Tecniche BN e = 1 =
ET. 70,00 % 1 3 CALGOR 1 2
(w7 7000% 1 L& ) AutoPCS D &7
Oer E000% 1 Documenii |5 prova 2 179 ‘
n:“ 60,00 % 1 recenti rico modelo mo: 2 172 H
Ose B000% 1 0 a5
Ors BOp0% 1 @ 1 a5 ‘
O s000% 1 Deskiop 1 a5
Os: 5000% 1 1 178
O opo% 0 (h ] 26
Oz 0% 0 t....j 1 0z
Mas e [al Dasument n A !l |

'- ) Hm CH Q
! compies

Saiva model extl postr Moene fle: [unico modelo mos w|| sava || Spootodetagiato

| 1 FRisosediete  Sabva come: | Fita Modedlo stepgata [".mos) i T |
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

Andlamo di nuovo nella sezione Previsione e qui richiamiamo il

nostro sub evento spia n. 3. Scegliamo come tipo di elaborazione Richiama
una tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1.

[ Tecnica comente: Ofimzza  Abbnamenti  MURTek  SuperCon Eq.iihr-:. Miarkers

[ata inmo ncerca Concorss  Data fre ncesca
[omozzoos  «] | |[n'~.1zrmng _]lr ‘ E @ @ @
oo Hchmpav;:hclh
|9 'I spia [* pos) b  A-Fast
& A-Medinm
RUOTE DI GIOCO & oep
[ B[ Ba TR 6E [ 0 e
CEE o o e e @ :
Determinato [17345] NG [ migoritmi | Favorevei | casi [ Previsione | Ruote DL [ &
P e TR eR s [v@ @ 1 18 8000 % 8 55 BA O
o « 4°BA, 51 £0)00 % B 1] B8 ]
Casi esaminati: 10 E 2 TEAE. 0,00 % 7 o8 Ba 0
. . 3 1"BA ed5, 70,00 % 7 7 B, i
ann’gehi di elaborazione O s T m":% 7 a4 B f
Elabarazion:s
o = +'Ba +02., 70,00 % i 3 BA v
Richisena una tecnica [ &lx) n 4 1B 05 80,00 % B BT B o
Hente = O s 1°B8 =84, £0,00 % B 56 BA o
7 et | - O 7 2Ba+ws. E0,00 % B 20 B4 0
O = T+ B000 % & 83 B, il
O o sBas0s. €000 % B = BA 0
O 1@  #Ba+s3. 6000 % B K] B, ] w

Sogia % |50 _]Nsuu:l'* j
ructa dirtev. |2% 7| mum d st I

Fiftri opzionall disabilitat

Ampificatori della mazsa numerica
[~ Vertibdi [T Disem. dacing [T Gusdrato

[~ Diametrai [ Complem, &30 [ Cubo
[~ simm a9l [ Oscilator [~ =im30

Considera la knghetia derivante per la sorle dl
Nessuna Lungheita

Elaborazione terminatal

Elsbora @ wadu#ﬂuw

Elaboriamo e immediatamente dopo rechiamoci nella sezione
Superconvergenze. Qui clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello
( Salva Modello esiti positivi). Useremo lo stesso nome attribuito nella fase
precedente:
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

_ | SupesConvergenze algontmiche

Ultima data decodifica: giovedi 03 dic 2009

Parametri di clazse del modello previsionals

Casi totali esaminati: 10 :
| ) Cop%mex Comvergenze Cop%medis  FutoG  Copfisso |Chsse | wn  [eR| &
i W— 5 100,00 % 2
Element] da elaborare: _I = J [ = I | — I | = | | = | ::; :ﬁig: 1}
Fattorec:| 180 |EEEME[ w ][ 2 [ & J[ s [[ m ||m 10000% 3
B [ [ m | [ %™ ][ ™ |w e s
IE (= Attiwate |4 51 W =1 W =1 [ sl ¥ s1 L2 IBIZR 3 bl
M | CopMax | Conv | Wmedacop | PuoG | NG sigortmici | Fissow |  Ruste | Spogio | ciasse | ~
Oss BO0% 1 80,00 % 050 1 20,00 % BA 0 94
O pmE 1 80,00 % oga 11 20,00 % B i a4
(m 3 OM%E 1 70,00 % 050 2 30,00 % BI . o4
On mes 1 70,00 % 0g0 3 40,00 % BE 109
Oz Tome 9 70,00 % 1,00 8 . . &7
Oss nwE 1 70,00 % 020 B Abbiamo cliccato su Elabora 0g
O 0% 1 50,00 % 10 7 78
Oz EOM%E 9 £0,00 % 080 13 . . a5
O»  s0ws 1 B0.00 % o 1~Abbiamo salvato il modello =
LIS Tt . 2k '® <~ attribuendo il medesimo nome ™
Osr EOM0%E 1 £0,00 % prat ‘ 7
O  s0wms 2 mws o om 812 Co0l quale precedentemente o
:m_m-l-abhmm chiamato. ps |
[ 000 % 1,30 02
1] :ﬁ&fﬁ“ 0)00 % 1,10 HUUU T =2 1 102 3
@ & Q
Saba modedo el positivi Rt un modelo el Elsbora A lgariim Spoglio dettaghato

Il nostro sub evento spia n. 2. Scegliamo come tipo di elaborazione
Richiama una tecnica (*alx) e usiamo il file tecnica salvato al punto 1.
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

Tecnica corrente:

Irife OHtimizza  Abbinamendi IuRiTek SuperCony Edquilibrios Markers

Drata inizio ncenca Concors Data fine nceica

L 1
(04042008 = [ ||nm1r¢mn ~| &
Cokd g Riichiama pacchette =
9 spia [ pos] |:|
RUDTE MM GIOCO
[v BERT Lo [E (GEN T
I o o e e @
Determingto [12345] | NG | Algoritei | Fovoreval | Cosi | Previsione | Rute [ | &
rRN =N~ - P - V@ (O 2 eass. 8000 % 8 04 BA D
— - — 0 & 2°BA +49, 50,00 % 8 a0 =1 o
Casl esaminati: 10 E 1 1'BA«E3 7000 % 7 05 B 0
, 3 1B #d5 . 70,00 % 7 a7 B i
EIT;:::::: di elaborazione D 5 1°BA 454, 7000% 7 o8 B 0
O 0 4Ba«s 70,00 % 7 19 B ]
O 11 4Bassi. 70,00% 7 55 =1 i
O 4+ 1Bass. B000% B 7 BA D
a - B TS, 60,00 % G 16 B, 0
O = B8 <0 OO0 % E 29 =1 i
O = s+easm. B000 % B 18 BA D
g 12 4"BA «53 6000 % 6 57 B i w

So;ia‘fnlﬁu =) wsouzf+ LJ
Fucka dirdev, [B% T  num d abib,

Fillri opzionali disabilitati

Amplficatori dela masza numerics

[ wartibil [T Diam. decina [~ Quedrats
[~ Diametrali [~ Complem.a80 [ Cubo

[~ Simen.a@ [ Oscillstor [~ Sim30

Considera la binghetia dervante per la sorte -:i
[lhuuln Liuimghetta

Elaborazione terminata!

Elshara @ Compendio statistico

Elaboriamo e immediatamente dopo rechiamoci nella sezione
Superconvergenze. Qui clicchiamo sul tasto Elabora e salviamo il modello
( Salva Modello esiti positivi). Useremo lo stesso nome attribuito nella fase
precedente:
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

~ SuperConvergenze algontmiche

Ultima data decodifica: martedi 05 gen 2010
Parametri di clazse del modeli previsionsls |

Casi totali esaminati: 10

4 B coommax  Conwergenze Cop % medis  Punto G Copfisso |Casse | win [ PR| =& ‘

[F] 100,00 % 1 1

Elementi da elaborare: I 13 m— w | [ v | [ % | [ % | [ w ]|® 10000% 1 |

| 79 100,00 % 1 |

Fattore G:| 180 B o | [ 2 | [ s ][ s | [ m | i gg,::;: 229 il |

B 0 J[ s [ w J[ e ][ e ]l 0% 2 u

E (=1 Attivale  |# SI | [ 51 [w =1 W s1 178 50,00 % 2 bl

Mun | CopMex |Conv | Wmedincop | FPuntoG | MG sigordmici | Fissow | we | Spogio | clsse | ~
(m [T HN%E 1 B0,00 % 0g0 2 20,00 % 1 EY
Oae ;s A £0,00 % 100 B &0,00 % i 178
Oos 00E 1 70,00 % 140 1 : AN nn % 1 178

Do.; 70,00 % 2 5500 % 130 513 Ehhlﬂ.mﬂ Elahuratn Elsbora
1 i1 1o S 70,00 % 0,80 10
Os nmE 1 70.00 % 0,50 3 Abbhiamo =salwato modello usando sempre
Oes 0% 1 70,00 % 030 11 1
O 60,00 % 5 T 020 »g o =stesso nome.

1 EURTTRYY = u Tiu
1 20,00 % B 2 85
1 50,00 % B4 1 179
60,00 % B a 102
50,00 % B 2 102
50,00 % =2 0 102

an e o = 4 anv b f

Sabva modello =il posithd Rtk un modello e=ii Elabora Adgar i Spogho deftagiato

Andiamo di nuovo nella sezione Previsione. Qui non
richiameremo il sub evento spia n. 1, in quanto avente un caso in corso,

quanto di nuovo l'evento Spia master.
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

Tecnica corrente: Ottimizza  Abbinameanti SuparCony Ecpabbrio

[ Int
[ata ntio neerca Concorsi Dataline iceica -~ ®
[oaozoos =] [ 170 | [owozizore <] @
L = =

a - spia 7 pes) W |:| ‘ " A-Fast

RUOTE DI GIOCO j,rf ::;'::"“
o e e
A GO o Ve e 2| |
Determinato [12345) | e | asgoeiteni | Favorevol | casi | prevesione | Ruse [D. | &
ey W@ [O 1 veasss. 85T % " 08 BA D
o = "B +63. 85T % £ B 48 B i
Casi esaminati: 14 O 3 1eaws a3 10 B0 Ba 0
p T — O s+ 1Bass. BI3% ] 0 BA 0
EI::::;:':I_BI I elaporazionea ‘u 5 1°BA =B84, H,H“ g 0g (=1} i}
. O & Basda. B429% g T BA 0
Fichimma una tecnica (* alx) D 7 m 75, “m‘ g B0 Bus i]
FrE—— = O = TBA #6D. B4,20% g 02 B 0
< st = O ¢ +sas02 B29% g 62 BA D
O 10 4B, B29% 8 65 B 1]
O 11 4Bassi. 64,20 % g A B i |
O 1z 4Bass. B429% 8 23 BA 0w
sogas [0 =) wsauzlt = Abbiamo richiamato 1'evento spia
Fuctadriov. (B4 ] wumaabo [+ ] master e elaborato usando come
Filirt opzional disabiliat t 5 d " l b & TTR = h -
—————— - ipo di elaborazione "Richiama
[~ wertbli [ Diam.decha [ Gusdrato una tecnica (*alx)
[~ Ctametrall [~ Comgplem.aB0 [ Cubo
I~ Smm.a® [ Oscilatori [~ Sim30
Considers la unghetta derivante per 1a sore di D.g
fﬂmnu Lunghetta

Elaborazione terminata!

Compendio statiztico

[
Elsboia @

Elaboriamo e immediatamente dopo rechiamoci nella sezione
Superconvergenze. Qui di nuovo elaboro e poi e faccio RICHIAMA
MODELLO salvato esiti.
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

SupeiConverngense algorilmiche

Ultima data decodifica: giovedi 04 feb 2010
~ Paramstri d classs dal modelio pravisionak
Casl totall esaminati: 14
M @ Coptmax  Convergenze  Cop % medis Punto & Cop % fiszn | Classe [ Win I PR [
Elementi da elaborare: | 13 _| » | [ > | | » | | ™ | | » |
Fmr,l G: | 1% —I [ | [ 2 I | a5 | | 93 | I [ |
-l 100 I [ 3 | | 100 | | T | | 100 J
Attivate [ 51 51 W sl - F s
G | =
%medecop | Puntod | NG skgorbmic | Fiszo% | Ruste | Spogio | Clesse | -
1 78,57 % 110 |1 351 % B, 0 178
1 78,57 % 1,00 2 A% B, 0 &7
2 67,56 % 140 |37 64,29 % B 0 175 3
1 64,29 % 140 @ 42,85 % B ] 178
1 64 28 % 1,50 =] G 28 % B n] 178
1 B4,29 % 160 4 57 14 % Ba 0 179
1 64,29 % 120 11 50,00 % B ] 178
1 64 .28 % 1,10 12 2857 % B& u] =1
1 4,20 % 0,50 B 35,71 % BA, 0 110
1 B4,29 % 0f0 13 20,57 % B ] a5
1 64 28 % 1,00 a 2 A3 % B o [=t=]
1 54,20 % 3571 % B, ] 110
m__ : :
Dls 0,00 % 0,00 % 1,20 50,00 % B, 0 102
O 0m% 0 000 % 050 28,57 % B, ] 28
I-Iil' % el sl e el A A W20 e (=7 [xl A M3 v
Click su
Elabora poi
m richiamo .
Salva modelo osti posiivi Richiama un modello esii ¥ dello esiti MAlgorkmi Spogio dettagisio
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

-—_------- A Classe

102
023
08T
129
179
95
178
109
094
06T
092
107

Questa e la griglia conclusiva. Notia
come la classe 102 conti 50 presenze
(PR) , seguita dalla classe 28 con 43

Clazag |

presenze. w

023 43

R pr = quante volte & stata vincente gquella
classe.
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Le superconvergenze come modelli decisionali.

Ultima data decodifica: giovedi 04 feb 2010

—Parametri ol classe del modelo previzionsale

Casi totali esaminati: 14
4 [ Copmmex  Convercenze CopSemeda  Pulo  Copfisso | Classe | | R |
. | 13
Elementi da elaborare: _l n | | 1 | I ™ | I W | I W I
Fattn,r.. G: I 1% -| n | | 2 | | * | I " I I m ]
B 100 | [ s | [ e || e ][ e ]
7 | Attivate  [# SI ¥ 51 [w =1 [w 51 -
Mun | CopMax | Conw | ®medscop | Puniod | WG algoritmici | Fezo% | Fuote | Spogio | Classe | i~
(=[] M43% 2 67 BE % 140 37 Le superconvergenze ©429% B 0 175 .
Oass 76,57 % 1 7057 % 1,00 2 di guesta tabella H43% B 0 67 3
Oz B428% 1 64,29 % 140 12 iperiscono 1l ' ultimo 2857% B, 0 7] o
Osz B429% 1 64.29% 100 9 paso in corso, NA3% BA 0 B8
Osz B, 28 % 1 6429 % 0,60 13 mentre i valori 28,57 % Ba, a a5
Oxs  se2s% 1 54,29 % 080 § espressi nella 3?1 % BA 0 110
4,28 % 1 6429 % 0,90 10 tabella sottostante 3571% Ba o
TBST% 1 78,57 % 110 1 diperisconc divergi 3571% B 0
64,29 % 1 64.29% 1,40 i casi spia, 50 per 4286 % BA ]
Eid, 28 % 1 G429 % 1,50 5 1a precisione. 6429 % Ba, 1]
B420% 1 4,29 % 180 4 STA4% BA 0
1 0

Hotiamo come

preferenza.

iyl
nell'’

o ni A

4 48

AL W el

nnn T

nonin LR}
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ultimo caso in corso la classe 179 & presente 4 volte con nmumeri utili:

02.09.20.21 Tale clas=e viene anche avvalorata dal modello previsionale, come preferita.
presente ben 8 volte. Siccome i numeri in gioco sono molti, troviamo la wvia di fuga nella classe
178 che & presente =ia nelle superconvergenze con 1 presenza riferita all'ultimo nde in corso sia
nel modello previsionale bazato su diverei caesi spia con 6 presenze. Al mumero 8 andra guindi la

Infatti &



Le superconvergenze come modelli decisionali.

Chi% CMY Cmc (3T

D,m 0,00 0,00 % 1,25 =l
61 0, 0,00 0,00 % 1,70 =l
53 0,00 ‘ﬂr-.ﬂedia della percentuale di copertura max

e | omc | em | Fim
000, 000% 125 50,00 %
000k 000% 170 5000 %

0,00{Media del numero di convergenze | %

| Cmic | M | Fi% | SC_ |
0,00 % 1,25 a0,00 % 0,00

D,ﬂ%% 1,70 a0,00 % 0,00

D.Elhﬂedia delle coperture percentuali medie|

cmo | Fi%e |
50,00 %
50,00 %

Media del Punto G

| Fiwe | sc1 | scez | scs3
s000% 000 000 000
&gvo 000 000 000

| sc1 | sc2 | sc3|scse| scs|
000 000 000 015 000
n,nt{}S 000 000 030 000
DI
n

EHSC&HD rizpetto alla copertura max u:u:urrente|

| sc2 | sc3 | sc4 | scs5 | TOT |
0,0 0,00 015 0,00 015
0,0 000 030 000 -030

D-DﬂScartn rizpetto alla convergenza -:u:urrente|

| 5c.3 ] sc4 ] sC.5 ToT ~
D,% 015 0,00 01a
0 -0,30 0,00 -0,30

E-1Scartu:u rizpetto alla copertura media correrte

| sc4 | scs5 | TOT | A~ ¢
0,1 000 015 1
-0,3% 000 -0,30 0

D.UE'SCEI‘TD rizpetto al punto G corrente

scs | ToT | A | Chsse PR |
DOR, 015 102 50}
00ME 030 028 43

0,7|=Caro rizpetto alla coperturs come FISSO u:u:urrente|
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hum | ConMax | Conv o, griglia delle
Oso il 2 SuperConvergenze guesti =sono i
el TR T numeri decodificati inerenti
Clos 78,57 % T 1'ultimo caso in corso.
mES g% T 11 nostro compito & rintracciare
Os2 e 5 T un legame fra guesti numeri e
Os2 S d quella scaturenti dal modello
mES e ! previsionale.
Oss ok T gia abbiamo evidenziato un legame
Cloz B T tra la classe presente nelle
CJos Sl ! superconvergenze e nel modello
2o B4,29 % 1 previsionale { la classe 178), ora
mEY el T verifichiamo se esiste un legame
interes=zante tra i numeri in gioco
con riferimento all'ultimo caso
ezaminato e i numeri scaturenti
dal modello previsionale
regressivo.Sopra abbiamo
evidenziato i nuemri in gioco, ora
dalla griglia del modello
previsionale wverifichiamo i numeri
con dati significativi e
verifichiamo se un legame esiste.
ML | Cop Mz |C|:|n'-.f | % media cop | Punto |NG alooritmic | Fizzo %% | Fuote Spoc
Ozo0 E4209% 1 4,29 % 1 B 4 5714 % BA, 0
mom | cm% | ocwv | oomc | em | Fiw | sca | sc2|sc3|sta|scs | otor |
| 20 20,00 % 0,33 20,00 % 1,33 46 EB7 % 4429 067 44 29 027 1047 9399
fum | Cop bt |C|:|nv | % media cop | Puntocs |NG algoritmici | Fizso % | Fuote Spo
O34 F4209% 1 4,29 % 0,90 B 3571 % B, 0
(i | om% | ocoww | omc | oem | Fiwe | sci | sc2|sca | st4 | scs | otor |
34 3000% 080 30,00% 0,35 3000% 3429 050 3429 005 0 571 7484
Mum | Cop Max |C-:|m-' | 36 media cop | Purntoc: |NG algoritmici | Fiz=o % | Ructe Spc
Ces T3.97 % 1 7857 % 1.10 1 35 % B L
oM | cmes | ooww | oomc | em | Fiw | sc | sc2 | sc3|sta|scs | otor |
03 40,00 % 067 40,00 % na7 o00% 3557 0,33 38457 013 571 83,31

& livello mumerico notiamo correlazioni fra alcuni nmumeri in gioco perche
calcolati in base all'ultimo caso spia e numeri scaturenti dal modello
previsionale: 20.34.08.

Tra di essi emerge il rnumero 8 per il guale la copertura scaturente dal
modello previsionale & abbastanza alta e =i avvicina a gquella derivante
dalle superconvergenze riferite all'ultimo caso spia. Inoltre, ricordando
come la classe 178 fo=se gquella presente sia nel modello prewvisionale che
nelle superconvergenze, e atteso che il numero 8 faccia parte proprio della
classe 178, se ne deduce come sia il numero favorito per la sortita.

Hotiamo anche la presenza di una doppia convergenza in riferimento al numero
20. Esso fa parte della classe 179 presente 8 wolte nel modello previsionale
e & anche un numero in gioco comm riferimento alla previsione in corso.
Quindi fungera da secondo capogioco.
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